PRIPADOVA ANALYZA SELHANI - s Al o Al

Anatomie rozpadu vystupu jazykového
modelu: pripadova analyza selhani
nastroje Gemini Deep Research

O cem tato analyza je a o cem neni

Tato analyza zkoumd technické selhdani generativniho nastroje, nikoli vécny obsah, ktery
nastroj vyprodukoval. Predmétem zkoumani je tedy chyba samotna, jeji prlbéh a jeji priciny,
nikoli pravdivost, pfesnost ani Uplnost tvrzeni, kterd se v generovaném textu objevila. Zadna
data, statistika ani citace z napadeného vystupu zde nejsou ovérovany a nemaji byt brany jako
potvrzené. Ovéreni faktické spravnosti plivodniho obsahu je samostatna prace, kterd s touto
analyzou nesouvisi a bude pripadné provedena oddélené novym, ¢istym béhem.

Cilem je zachytit konkrétni, dolozeny pripad rozpadu dlouhého vystupu komeréniho nastroje v
c¢ase a v kontextu tak, aby mohl slouzit jako referen¢ni material pro dalsi zkoumani a pro
porovnéni s budoucimi pokusy.

1. Popis incidentu

Néstroj Gemini Deep Research dostal zadani na hloubkovy prlzkum toho, ¢eho se nejvic
obavaji lidé a zejména podnikatelé a Zivnostnici, ktefi nepouzivaji umélou inteligenci. Slo o
rozséhlé zadani s explicitnim pozadavkem na velmi podrobny a strukturovany prehled. Vystup
byl vygenerovan jako jeden dlouhy dokument. Casové razitko dokonéeni bylo 24. 6. ve 21:27.

Konkrétni podminky béhu, doloZzené snimky obrazovky, jsou tyto. Pouzity model byl Gemini 3.1
Pro v rezimu Deep Research, s Urovni mysleni nastavenou na Standard. Konverzace probihala
ve webovém rozhrani na adrese s identifikdtorem c6245e7ed3f8ed54. Tyto Udaje

zaznamendvame zamérné, protoze jsou pro pozdéjsi porovnani zasadni a backendovéa verze
modelu se ¢asem méni.

Prvni priblizné dvé tretiny az tri Ctvrtiny vystupu byly vécné a strukturované. Text plynule
prochédzel jednotlivymi kapitolami, od demografickych dat pres takzvanou past operativy,
datovéd sila, halucinace, fenomén Shadow Al, GDPR, autorskd préva, evropsky Al Act a
navratnost investic az po psychologické bariéry a nedQvéru spojenou s dezinformacemi.
Kapitoly obsahovaly Cislované odkazy na zdroje a drzely konzistentni strukturu.

Zlom nastal postupné. U sekce o manualnich a femeslnych profesich se véty zacaly nadpadné
natahovat a hromadit privlastky. V sekcich o Skolstvi a zdravotnictvi byla degradace
vyraznéjsi. V zavérecné Casti nazvané Zavér a syntéza se vystup zhroutil Gplné. Souvéti
ztratila smysl, text se propadl do opakovani stdle stejnych slov a nakonec do opakovani
pouhych spojek a predlozek. Rozsah kolapsu je dobre patrny z exportu do PDF. Z priblizné
trfiatficeti stran dokumentu je zhruba posledni tretina, rddové strany sedmnact az tficet,
zaplnéna takrka vyhradné opakovanim shluk( typu "po a po a a". Nejde tedy o drobny defekt
na konci, ale o rozsahlé pole rozpadlého textu. Na samém konci dokumentu se pak objevil blok
textu v ukrajinéting a v pfepisu, ktery s tématem nemél nic spole¢ného. Slo o hadku z
internetového féra o poldmanych policich ve vlakovych kupé na trasdch Lvov-Bachmut a
Lvov-Odesa.



Po tomto vystupu nésledoval jesté druhy, samostatny projev selhdni. Na zcela banalni
nasledné dotazy, napriklad aby model precetl vlastni vygenerovany text, odpovidal ndstroj
generickymi odmitavymi frdzemi. Doslovny prepis tohoto dialogu je rozebrdn v sekci 2.3.

2. TFi vrstvy selhani

Incident neni jedna porucha, ale retézec tfi rozlisitelnych jevl. Jejich oddéleni je hlavni
analyticky prinos tohoto materidlu, protoze prvni dva jevy spolu mechanicky souvisi a treti je
jiného druhu.

2.1 Neuralni textova degenerace a repeticni smycka

Jazykovy model generuje text autoregresivné. V kazdém kroku predikuje jen nasledujici token
na zakladé dosavadniho kontextu a tento token se okamzité vraci zpét na vstup pro predikci
dalsiho tokenu. Model pfitom neoptimalizuje zddny globalni cil typu "vyhni se opakovani v celé
odpovédi", rozhoduje vzdy jen lokalné o dalsim kroku.

Degenerace vystupu do fadniho a repetitivniho textu je u tohoto zplsobu generovani dlouho
popsany jev. Holtzman a kolektiv ukazali uz v roce 2020, e maximaliza¢ni dekddovaci
strategie vedou k vystupu, ktery je nezvykle repetitivni, a to i u jinak velmi kvalitniho modelu.
Zasadni je, ze repetice ma samoposilujici charakter. Xu a kolektiv v roce 2022 dolozili, ze ¢im
vicekrat se néjaka sekvence v kontextu zopakuje, tim vySSi je pravdépodobnost, ze model
bude v jejim opakovéni pokracovat. Jakmile tedy smycka jednou vznikne, kontext se zac¢ne
plnit opakovanym vzorem, model ten vzor Cte jako silny signal a sdm sebe v ném utvrzuje.

Tomu odpovidd i pozorovand eskalace v napadeném souboru. Repetice obvykle zacina
nenapadné a stupriuje se, model nejdriv opakuje slovo, pak frazi a nakonec celé véty. Pfesné
tuto trajektorii soubor ukazuje: nejprve prebujelé hromadéni privlastkd, poté stovky opakovani
jednoho slova a nakonec opakovani pouhych spojek a predlozek. Cely systém pritom nema
zadnou vestavénou brzdu. Jediny mechanismus, ktery by mohl smycku prerusit, je samotna
pravdépodobnostni distribuce, ze které se vybird dalsi token. Aby se model ze smycky dostal,
musel by ve vzorkovani zvitézit néjaky jiny token nez ten opakovany.

2.2 Divergence a unik memorizovaného obsahu

Druhd vrstva vysvétluje ten zdanlivé nevysvétlitelny ukrajinsky text na konci. Neni to ani
nadhoda, ani viozeni zvendci, ani napadeni néjakym skriptem. Je to Unik memorizovaného
trénovaciho obsahu, ktery je s repetici pfimo svazany.

Jazykové modely si Cast trénovacich dat zapamatovavaji a za urcitych podminek je doslovné
reprodukuji. Carlini a kolektiv tuto schopnost popsali v roce 2021 a ukdzali, Ze nachylnost k
memorizaci roste s velikosti modelu, s tim, kolikrdt se dany Usek v trénovacich datech
opakoval, a s délkou poskytnutého kontextu. Na to navazali Nasr, Carlini a kolektiv v roce 2023
takzvanym divergence attack. Zjistili, Ze pokud se model priméje pordd dokola opakovat jedno
slovo, zpUsobi to, Ze model diverguje od svého obvyklého chovéni, a v okamziku divergence
zacne vypisovat text zkopirovany pfimo z trénovacich dat.

Repeti¢ni smycka tedy funguje jako spoustéc Uniku memorizovaného obsahu. A co je pro tento
pripad nejdllezitéjsi, jev je dolozen prfimo u modell rfady Gemini. V experimentech Nasra a
kolektivu u modelu Gemini 1.5 Pro divergovalo 44 procent z 3 750 generovani a divergenci se

podafrilo vyvolat i u novéjSiho Gemini 2.5 Flash.

Rozdil mezi laboratornim Utokem a timto incidentem je v jediné véci. Ve vyzkumu je smycka
vyvoldna zamérné, adversariadlnim promptem. Zde vznikla smycka spontdnné, sama od sebe, v



rdmci jednoho dlouhého a postupné se rozpadajiciho vystupu. Mechanismus za ni je ale stejny.
Text se propadl do repetice, repetice vydstila v divergenci a po divergenci vyplaval na povrch
memorizovany Usek z néjakého webového féra. Jde tedy o nelimyslnou, spontdnni verzi presné
toho jevu, ktery je v literature popsan jako cileny utok.

Pro samotné urceni, ze jde o vlozeny cizi materidl a ne o vlastni pokracovani textu modelu,
méame i drobnou typografickou stopu. V uniklém bloku se v ndzvech tras objevuji dlouhé
pomlicky, tedy "Lviv—Bakhmut" a "Lviv—Odesa", zatimco okolni Cesky text modelu dlouhé
pomlicky nikde nepouzivd. Tato typografickd nespojitost je nezavislou indicii, ze blok pochazi z
jiného zdroje s odliSnou typografii, a nevznikl tedy plynulym generovanim navazujicim na
Cesky text.

Co se tyce obsahu samotného Uniku, jde o neformalni ukrajinskojazycnou internetovou diskuzi
o stavu spacich vozU ukrajinskych drah (UZ), konkrétné o poldmanych IGzkach a po¢maranych
sedackach ve vlacich na trasach Lvov-Bachmut a Lvov-Odesa, doplnénou o zcela nesouvisejici
pozndmku, jak si do telefonu a do pocitace pridat ukrajinskou klavesnici. Kombinace
latinkového prepisu a azbuky spolu s tou pozndmkou o kldvesnici je typickd pro neformalni
diskuzni vldkno, kde jeden z Gcastnikll nema k dispozici azbukovou klavesnici.

Pokus o dohledani presného zdroje podle nejvyraznéjsich frazi exaktni plvodni vidkno nenasel.
To je samo o sobé informativni zjisténi, které dobre odpovida literatufre o memorizaci.
Emitované Useky byvaji ¢asto konverzalni, pochdzeji z malo navstévovanych strdnek nebo
jsou sloucené z vice zdroj, a nelze je tedy vzdy pfiradit k jediné konkrétni adrese. Hledani
nicméné potvrdilo dvé véci. Za prvé, ze diskuze o stavu polic a IGzek ve vozech UZ jsou na
ukrajinském internetu velmi hojny a bézny zanr, takze pravé takovy obsah se v trénovacich
datech vyskytuje opakované. Za druhé, Ze pfesné tento typ tematicky nesourodého, surové
nasbiraného ukrajinského webového textu se redlné objevuje ve velkych verejné dostupnych
webovych crawl korpusech, které slouzi k trénovani modell (napriklad korpusy typu ParaCrawl
a OPUS). Unik tedy nesméfuje k 24dné zdhadé, ale k b&zné vrstvé trénovacich dat.

2.3 Nasledné fallback odmitani

Treti vrstva je jiného druhu a je tfeba ji prezentovat opatrnéji, protoze pro ni nemédme tvrdou
akademickou oporu. Po rozpadlém vystupu se konverzace dostala do stavu, kdy ndstroj na
trividIni pozadavky reagoval generickymi odmitnutimi. Doslovny prepis tohoto dialogu vypadal
takto.

Nastroj nejprve sdm od sebe ozndmil "na tohle nejsem naprogramovan". Na zadost o pomoc se
zavérem a syntézou odpovédél "s tim vdm pomoct nemQzu, jsem pouze jazykovy model a
nemam potrebné informace a schopnosti". Na otdzku, zda nedokaze precist text, ktery se
vytvofil, odpovédél "jsem jazykovy model a tohle jesté neumim". A na otdzku, zda tedy neumi
¢ist ani psat, uzavrel "jsem textova uméla inteligence a tohle je mimo moje moznosti".

Tyto odpovédi témér jisté neznamenaji, ze by model "zapomnél" C¢cist nebo psat.
Pravdépodobnéjsi vyklad je, Zze po kolapsu se kolem modelu aktivovala zalozni nebo
bezpecnostni vrstva, ktera vraci predpripravené odmitavé Sablony ve chvili, kdy se vstup nebo
stav konverzace vyhodnoti jako problematicky. Formulace tohoto typu maji charakter takovych
Sablon. ]Jde tedy spiSe o selhdni obalu kolem modelu nez o ztratu jeho jazykové schopnosti.

Tuto vrstvu uvadime jako pozorovani s hypotézou o pri¢ing, nikoli jako prokazany
mechanismus.



3. Proc je dlouhy vystup typu deep research obzvlast
rizikovy

Rozpad nastal na konci dlouhého vystupu a to neni nahoda. Cim deldi vystup, tim vic
generovanych krok{ a tim vic pfrilezitosti, aby se generovéani ve kterémkoli z nich svezlo do
repetice. Jakmile se tak stane, akumulovany kontext zac¢ne pracovat proti modelu. Rozpadly a

repetitivni text postupné dominuje kontextu a tdhne dalsi generovani stejnym smérem, takze
se porucha sama zesiluje.

Jedno z technickych vysvétleni, pro¢ repetice u produkénich modeld vede aZ k divergenci,
souvisi s tim, jak se modely trénuji. Pri tréninku se vice dokumentl spojuje do jednoho vstupu
a oddéluji se specidlnim tokenem, ktery znaci hranici dokumentu. Model se naudi, Zze u tohoto
tokenu ma takzvané resetovat, tedy ignorovat predchozi kontext. Dlouhé opakovani jednoho
slova mzZe takovy reset napodobit, a model se pak chova, jako by zacinal od nuly, coz otevira
dvere k vypsani nesouvisejictho memorizovaného obsahu.

Pro praxi je podstatné, Ze agentni nastroje typu deep research retézi velmi dlouhé generovani
bez prlbézné lidské kontroly. UZivatel typicky dostane az findlni dokument. Pokud se rozpad
odehraje na konci, snadno zlstane prehlédnut, protoze zacatek a podstatnd ¢ast textu
vypadaji naprosto v poradku.

4. Prakticky dopad

Z tohoto pripadu plyne nékolik praktickych zésad, které navazuji na obecnéjsi princip
obezretného pouzivani Al nastrojd.

v v/

Na jediny dlouhy vystup se nelze spoléhat jako na hotovy produkt. DelSi vystup ma vyssi
pravdépodobnost, Ze nékde sklouzne, a kolaps se navic Casto objevuje az na konci, tedy v
misté, které se Cte nejméné pozorné. Kontrola celého textu, a obzvlast jeho zavéru, by méla
byt samoziejmosti pred jakymkoli dalsim pouzitim.

Adversaridlni audit, tedy ovéreni vystupu jinym néastrojem nebo druhym béhem, ma smysl
nejen kvali faktické spravnosti, ale i kvali odhaleni takovychto strukturdlnich rozpadd. Lidska
kontrola ve smycce neni formalita, je to jedind spolehlivéd pojistka proti tomu, aby se rozpadly
nebo memorizovany obsah dostal dal nepovSimnut.

5. Metodicka poznamka pro budouci referenci

Pro reprodukovatelnost a pro hodnotu tohoto materidlu do budoucna je tfeba zaznamenat, co
presné bylo zachyceno a za jakych podminek.

Zachyceny byly tfi vzajemné se doplnujici formy evidence. Za prvé syrovy, neupraveny
vystupni soubor v markdownu i jeho export do PDF, oba vietné celé rozpadlé ¢asti. Za druhé
snimky obrazovky webového rozhrani, které dokladaji zadani, vybér modelu a zavérecny
odmitavy dialog. Za treti prepis celé interakce. Spole¢né s tim je zaznamendano plvodni
zadani, ¢asové razitko 24. 6. ve 21:27, identifikace modelu jako Gemini 3.1 Pro v rezimu Deep
Research s Urovni mysleni Standard a identifikator konverzace c6245e7ed3f8ed54. Rozpadla
¢ast vystupu se zde zdmérné neopravuje ani nezkracuje, protoze ta porucha je tim vlastnim
predmétem zkoumani. Korupce ve vystupu je data, ne vada, kterou bychom méli odstranit.

Zaroven je nutné pocitat s omezenou reprodukovatelnosti. Backend komerc¢nich néstroji se
pribézné méni a konkrétni verze modelu, kterd tento vystup vyprodukovala, nemusi byt za
néjaky cas dostupnd ani identifikovatelnd. Pravé proto ma smysl tento snimek pofidit a



uchovat nyni. Pripadny novy béh nad stejnym zaddnim je vhodné chépat jako samostatny
pokus, ktery se s timto zachycenym stavem porovna, nikoli jako jeho nahradu.

A znovu pro Uplnost, tato analyza nezkoumd pravdivost ani kvalitu obsahu, ktery nastroj
vygeneroval. Zkoumd vyhradné technické selhdni generovani.
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Priloha

Primérni evidence k této analyze je syrovy, neupraveny vystupni soubor nastroje Gemini Deep
Research, zachovany vcetné celé rozpadlé ¢asti a nasledného dialogu.



